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Abstract. This study investigates how socioeconomic variables influence the
academic performance of students in the Information Systems program at the
Federal University of Pard (UFPA), considering the campuses of Cametd,
Limoeiro, and QOeiras. The main objective was to develop an interactive
educational dashboard that integrates socioeconomic data, collected through
a questionnaire, and academic data obtained from institutional records,
enabling exploratory analyses and the identification of patterns relevant to
academic management. An applied quantitative approach was employed,
involving online survey data collection, data cleaning and consolidation using
Python and the pandas library, dashboard development with the Streamlit
framework, and descriptive and inferential analyses, including Pearson cor-
relation and comparisons by campus, gender, and academic period. The
academic performance indicators used in the analyses were the Coefficient of
General Academic Performance (CRG) and the Partial Academic Performance
Coefficient by period (CRPL), calculated according to UFPA’s institutional
regulations. The results indicate relationships between family income and
academic performance indicators, significant variations across campuses and
gender groups, and evidence of a higher propensity for dropout associated with
financial difficulties. The dashboard proved to be a useful decision-support
tool, allowing the identification of at-risk student groups and providing insights
to support institutional interventions. As a contribution, this study presents a
practical case of integrating socioeconomic and academic data in a regional
context and offers evidence-based insights to support student retention and
academic support policies in public higher education institutions.

Keywords: leducational dashboards, academic performance; socioeconomic
impact; learning analytics.



Resumo. Este estudo investiga como varidveis socioeconomicas influenciam o
desempenho académico de estudantes do curso de Bacharelado em Sistemas
de Informagcdo da Universidade Federal do Pard (UFPA), considerando
os polos de Cametd, Limoeiro e Oeiras. O objetivo principal consistiu no
desenvolvimento de um dashboard educacional interativo que integrasse dados
socioecondmicos, coletados por meio de questiondrio, e registros institucionais
obtidos a partir de registros institucionais, possibilitando andlises exploratorias
e a identificacdo de padroes relevantes para a gestdo académica, Adotou-se
uma abordagem quantitativa aplicada, envolvendo a coleta de dados por
formuldrio online, o tratamento e a consolidacdo das informagées utilizando a
linguagem de programagdo Python e a biblioteca pandas, o desenvolvimento do
dashboard com o framework Streamlit e a realizagdo de andlises descritivas e
inferenciais, incluindo correlagdo de Pearson e comparacédes por polo, género
e periodo letivo. Os indicadores de desempenho académico utilizados foram o
Coeficiente de Rendimento Geral (CRG) e o Coeficiente de Rendimento Parcial
por Periodo Letivo (CRPL), calculados de acordo com as normas institucionais
da UFPA. Os resultados indicam a existéncia de relacdes entre a renda
familiar e os indicadores de desempenho académico, bem como variagoes
significativas entre polos e grupos de género, além de evidéncias de maior
propensdo a desisténcia associada a dificuldades financeiras. O dashboard
mostrou-se uma boa ferramenta de apoio a tomada de decisdo, permitindo
a identificacdo de grupos de estudantes em situacdo de risco e subsidiando
intervencoes institucionais. Como contribuicdo, o estudo apresenta um caso
prdtico de integracdo entre dados socioeconémicos e académicos em um
contexto regional, oferecendo subsidios para o aprimoramento de politicas de
permanéncia e apoio estudantil em instituicoes puiblicas de ensino superior.

Palavras-chave:Dashboard educaconal; performace académica; impacto soci-
oeconomico, learning analytics.

1. Introducao

A andlise de dados constitui um recurso fundamental para a tomada de decisdo em am-
bientes educacionais. O uso de indicadores permite avaliar e apoiar o desempenho dos
estudantes, configurando-se como uma alternativa eficaz para reduzir a evasao (a saida
do estudante do curso, independentemente da motivacdo) ou o abandono (a desisténcia
voluntdria por razdes pessoais ou financeiras). Nesse contexto, tanto gestores quanto alu-
nos podem se beneficiar da andlise de dados, uma vez que ela possibilita compreender de
forma mais precisa o desempenho académico e promover melhorias a partir de indicado-
res consistentes.

As tecnologias de andlise de dados tém se disseminado de forma crescente em di-
ferentes contextos, impulsionadas pelo potencial de transformar grandes volumes de da-
dos em conhecimento relevante para apoiar processos de tomada de decisdo. No ambito
do ensino superior, observa-se um interesse crescente na adoc¢do dessas tecnologias, es-
pecialmente pela possibilidade de compreender fenomenos educacionais complexos e
orientar agdes pedagdgicas e institucionais fundamentadas em dados (SUSNJAK; RA-
MASWAMI; MATHRANI, 2022).



Nesse cendrio, a Learning Analytics tem sido amplamente empregada no contexto
académico como um recurso estratégico para a realizacao de andlises e previsdes relacio-
nadas ao desempenho dos estudantes, permitindo a identificacao de padrdes de comporta-
mento e a detec¢ao precoce de situagdes associadas ao risco de evasao no ensino superior
(CARDOSO et al., 2022).

Considerando a area da educagdo, diversos estudos tém investigado o papel
da visualizacdo de dados como elemento central no apoio a interpretacdo € ao uso
pedagdgico das informagdes educacionais, com especial atencdo as abordagens de
Mineracdo de Dados Educacionais e Learning Analytics, visando tornar os dados mais
acessiveis e significativos para diferentes atores do processo educacional (PALOMINO et
al., 2022).

Para a caracterizagdo socioecondmica regional, foram adotados os indicadores de
Indice de Desenvolvimento Humano Municipal (IDHM) consolidados pelo Atlas do De-
senvolvimento Humano no Brasil. Embora os dados disponiveis reflitam a base histdrica
de 2010, estes indices consolidam o diagnodstico de desafios estruturais que, conforme
evidenciado pelo contexto atual da regiao em 2024 (periodo de analise compreendido en-
tre a coleta e a consolidacao dos dados), permanecem como determinantes significativos
da realidade local. Assim, tais indicadores nao servem apenas como referéncia estatistica,
mas como evidéncias de uma trajetdria de baixo desenvolvimento humano que, ao per-
sistir, impde barreiras adicionais ao percurso académico e a permanéncia estudantil na
universidade publica.

Tabela 1. Indicadores de Desenvolvimento Humano Municipal (IDHM) dos polos

analisados.
Municipio IDHM | Classificaciao
Cameta 0,576 | Baixo Desenvolvimento

Limoeiro do Ajuru | 0,541 Baixo Desenvolvimento

Oeiras do Para 0,555 | Baixo Desenvolvimento
Fonte: Adaptado de Atlas do Desenvolvimento Humano no Brasil (PNUD/IPEA, 2010).

Nesse contexto, este estudo busca analisar como fatores socioecondmicos podem
influenciar o desempenho académico dos estudantes dos polos Cametd, Oeiras e Limo-
eiro.

Para orientar a investigacao, foram formuladas trés perguntas de pesquisa:

* PP1: Existem diferencas significativas no desempenho académico entre os polos
analisados.

* PP2: H4 diferenca no desempenho académico médio entre estudantes de diferen-
tes géneros.

» PP3: Estudantes que pensaram em desistir do curso devido a dificuldades finan-
ceiras apresentam CRG médio inferior em comparagdo aos estudantes que nao
pensaram em desistir.

Este trabalho estd estruturado em cinco secdes principais. Além desta introducao,
a se¢do 2 apresenta os Trabalhos Relacionados, revisando a literatura sobre dashboards



e Learning Analytics. A secdo 3 detalha a Metodologia, abrangendo desde a coleta até
o desenvolvimento técnico. Na secdo 4, sdo apresentados e discutidos os Resultados
obtidos. Por fim, a secdo 5 traz a Conclusao, sintetizando os achados e contribui¢des do
estudo.

2. Fundamentacao Teérica

Esta secdo apresenta os conceitos fundamentais que sustentam o desenvolvimento deste
estudo, abrangendo as definicdes de Learning Analytics, o papel dos dashboards educa-
cionais e as ferramentas utilizadas no tratamento de dados.

2.1. Learning Analytics

De acordo com a literatura, Learning Analytics refere-se a medi¢do, coleta, andlise e re-
lato de dados sobre os alunos e seus contextos, com o objetivo de entender e otimizar
a aprendizagem e os ambientes em que ela ocorre. No ensino superior, essa aborda-
gem ¢ estratégica para identificar padroes de comportamento e riscos de evasao precoce-
mente. Para além da mera observagdo, o Learning Analytics fundamenta-se no ciclo de
retroalimentacgdo (feedback loop), onde a transformacdo de dados brutos em inteligéncia
pedagdgica permite intervencdes personalizadas. Ao integrar varidveis como frequéncia,
engajamento em atividades virtuais e desempenho em avaliacdes, cria-se um modelo pre-
ditivo capaz de sinalizar precocemente desvios no percurso académico, permitindo que a
institui¢do atue de forma proativa antes que a retengdo escolar seja prejudicada.

2.2. Dashboards Educacionais e Visualizacao de Dados

Os dashboards educacionais sdo interfaces que consolidam indicadores complexos em
representacdes visuais interativas. Eles permitem que gestores e docentes interpretem
grandes volumes de dados de forma intuitiva, facilitando a identificacdo de estudan-
tes em situacdo de vulnerabilidade. O sucesso desses painéis reside na aplicagdo de
principios de Data Storytelling, que organizam informacgdes hierarquicamente, do nivel
macro (institucional) ao micro (individual) facilitando a tomada de decisdo baseada em
evidéncias. Através de filtros dinAmicos e representacdes graficas (como séries temporais
para evoluc¢do de notas ou mapas de calor para engajamento), esses dispositivos reduzem
a carga cognitiva do usudrio, transformando métricas abstratas em uma visao clara sobre
o panorama pedagdgico e os gargalos do curriculo.

2.3. Ecossistema Python para Analise de Dados

Para a viabilizacdo técnica deste projeto, utilizou-se a linguagem Python. A biblioteca
pandas destaca-se pela manipulacio eficiente de estruturas de dados tabulares (como os
arquivos .csv utilizados), enquanto o framework Streamlit possibilita a transformacao de
scripts de dados em aplicacdes web interativas de forma 4gil e acessivel. A escolha desse
ecossistema justifica-se pela escalabilidade e pela robustez no processamento de grandes
conjuntos de dados. Enquanto o pandas atua como o motor de limpeza, normalizagdao
e cdlculo estatistico dos dados, o Streamlit abstrai a complexidade do desenvolvimento
web (como HTML/CSS/JavaScript), permitindo que desenvolvedores foquem na 16gica
de visualizacdo. Essa sinergia entre o poder computacional do backend em Python e
a interface responsiva do frontend viabiliza a criacdo de ferramentas educacionais que
unem baixo custo de desenvolvimento a alta fidelidade na apresentacdo de resultados
académicos.



3. Trabalhos Relacionados

A literatura ja apresenta avancgos significativos no campo dos dashboards educacionais,
da mineracdo de dados académicos e das préticas de learning analytics. De acordo com a
defini¢do de Schwendimann, B.A. et al. (2017), os learnigs dashboards sao uma exibi¢ao
simples que agrega diferentes indicadores, aprendizes, processos de aprendizagem e/ou
conteudos de aprendizagem em uma ou varias visualizacdes interligadas.

Um exemplo é o Course Signals, desenvolvido na Universidade de Purdue, cujo
objetivo era monitorar a permanéncia dos estudantes no ensino superior. A ferramenta
foi utilizada por mais de 24 mil alunos em 2007 e empregava um algoritmo capaz de
identificar estudantes em risco de evasdo. A partir dessa andlise, cada aluno recebia um
sinal indicativo da probabilidade de sucesso ou insucesso no curso (ARNOLD, 2010;
ARNOLD; PISTILLI, 2012).

Diferentes estudos tém explorado o uso de Learning Analytics como estratégia
para apoiar processos educacionais baseados em dados, especialmente por meio de painéis
e visualizacOes que facilitem a interpretacdo das informacdes académicas. Nesse con-
texto, Jayashanka, Hettiarachchi e Hewagamage (2022) descrevem o desenvolvimento de
um painel de Learning Analytics aprimorado por tecnologia e integrado ao Moodle, com
foco no aumento do engajamento e do desempenho académico de estudantes do ensino
superior, particularmente no cendrio do ensino online intensificado durante a pandemia.
Os resultados evidenciam o potencial dos dashboards educacionais como instrumentos de
acompanhamento do progresso discente em ambientes virtuais de aprendizagem.

De forma complementar, Porto e Battestin (2021) também investigam o uso de
painéis de Learning Analytics integrados ao Moodle, porém com €nfase no apoio a prética
pedagogica e a tomada de decisdo docente. Os autores destacam que a proposta surge
da limitacdo na exploracdo pedagégica dos dados educacionais, buscando superar as
restri¢oes dos relatdrios nativos da plataforma por meio da integrac@o e da apresentacao
visual de indicadores em um unico ambiente, tornando as informagdes mais acessiveis e
relevantes para o acompanhamento académico.

Ampliando esse escopo, Becerra et al. (2022) apresentam o M2LADS, um sis-
tema baseado na web voltado a geracdo de dashboards de Learning Analytics a partir de
dados multimodais, aplicado ao contexto de cursos abertos massivos online. Diferente-
mente das abordagens centradas apenas em dados de interacdo em ambientes virtuais, a
proposta incorpora multiplas fontes de dados, possibilitando analises mais detalhadas so-
bre aten¢do, foco e engajamento dos estudantes, bem como a identificacdo de contetidos
que despertam maior interesse ao longo do processo de aprendizagem.

No plano conceitual, Calvet Linan e Juan Pérez (2015) contribuem ao discutir as
diferencas e semelhancas entre as abordagens de Educational Data Mining e Learning
Analytics, oferecendo uma base tedrica para compreender como essas dreas se comple-
mentam na analise de dados educacionais. Os autores evidenciam que, embora possuam
objetivos e métodos distintos, ambas as abordagens compartilham o propdsito de apoiar
a compreensao e a melhoria dos processos de ensino e aprendizagem a partir do uso sis-
tematico de dados.

Diferentemente dos trabalhos classicos em learning analytics, o presente estudo
destaca-se por adotar um foco regionalizado, direcionado aos polos Cametd, Oeiras e



Limoeiro da UFPA, permitindo compreender particularidades locais que ndo aparecem
em investigagdes internacionais de grande escala. Além disso, o trabalho integra dados
socioecondmicos e académicos, combinando informacdes de renda, moradia e vulnera-
bilidade financeira com indicadores de desempenho como CRG e CRPL, o que amplia a
compreensao do contexto dos estudantes.

Pilante et al. (2024) destacam o uso da linguagem Python, em conjunto com as
bibliotecas Streamlit e Pandas, como base para o desenvolvimento de um dashboard edu-
cacional voltado a anélise de dados académicos. A adog¢do dessas ferramentas possibilita
a construcao de painéis interativos de forma mais pratica e acessivel, favorecendo proces-
sos de anélise e tomada de decisdo baseados em dados. Além disso, a solucdo proposta
dispensa infraestruturas tecnolégicas complexas, o que amplia seu potencial de replicagdo
em diferentes contextos institucionais, incluindo instituicdes publicas com restricdes de
recursos.

A solucdo desenvolvida também se diferencia pelo uso de uma ferramenta prética,
leve e acessivel o Streamlit que possibilita a construcao de um dashboard funcional sem
a necessidade de infraestrutura complexa, tornando-o replicavel em outras instituicdes
publicas com recursos limitados. Outro diferencial estd no foco em anélise exploratdria,
priorizando a visualizac@o e interpretacdo de padrdes em vez da aplicacdo de modelos
preditivos complexos, o que favorece o uso por gestores e docentes sem conhecimento
avancado em ciéncia de dados. Por fim, o estudo se distingue pela identificagdo de padroes
relacionados a evasao e desempenho, evidenciando como fatores socioecondmicos influ-
enciam o percurso académico e revelando relacdes que ajudam a orientar politicas de
permanéncia estudantil.

Tabela 2. Sintese dos trabalhos relacionados e suas contribuicoes ao campo de
Learning Analytics.

Autor(es) Foco Principal Ferramenta/Abordagem
Arnold (2010; 2012) Monitoramento de permanéncia Course Signals (Algoritmica)
Jayashanka et al. (2022) Engajamento e desempenho Moodle Analytics

Porto; Battestin (2021) Apoio a prética pedagdgica Dashboard integrado Moodle
Becerra et al. (2022) Dados multimodais e engajamento M2LADS (Web-based)

Calvet Lifidn; Pérez (2015) | Fundamentagdo Tedrica EDM vs. Learning Analytics
Pilante et al. (2024) Analise de dados académicos Python, Streamlit, Pandas

Este Estudo Impacto socioecondomico regional Dashboard (Python/Streamlit)




4. Metodologia

A metodologia adotada neste trabalho foi dividida em quatro etapas principais: coleta de
dados, tratamento e organizacdo das informagdes, selecao dos indicadores relevantes e
desenvolvimento do dashboard interativo.

Figura 1. Fluxo de Criagao do Dashboard

3 - Selecao de

b 4 - Desenvolvmento do Painel
indicadores relevantes

1 - Coleta de dados 2 - Organizagao e Tratamento

Fonte: Autor (2026).

Nas proximas secdes, serdo apresentados detalhadamente os procedimentos
realizados em cada uma das etapas descritas no fluxo metodolégico acima, incluindo
as fontes de dados, as ferramentas de tratamento e a fundamenta¢do dos indicadores
selecionados.

4.1. Coleta de Dados

A coleta de dados deste estudo foi realizada a partir de duas fontes principais: dados
socioecondmicos, obtidos por meio da aplicagdo de um questiondrio estruturado (Apédice
A), e dados académicos, extraidos dos historicos escolares dos estudantes, provenientes
dos registros institucionais disponiveis na plataforma SIGAA.

O questionario socioecondmico foi elaborado com o objetivo de caracterizar o
perfil social, econdmico e financeiro dos discentes do curso de Bacharelado em Sistemas
de Informagdo dos polos Cameta, Oeiras e Limoeiro. As questdoes foram definidas com
base na literatura sobre Learning Analytics, evasdo e desempenho académico no ensino
superior, priorizando varidveis frequentemente associadas a vulnerabilidade estudantil,
tais como renda familiar, condi¢des de moradia, género e dificuldades financeiras en-
frentadas ao longo do curso. O instrumento foi aplicado de forma online, facilitando o
acesso e a participagdo dos estudantes, além de possibilitar a consolidagdo automatizada
das respostas.

Paralelamente, foram coletadas informagdes académicas a partir dos histdricos es-
colares dos alunos, obtidos mediante autorizacdo dos proprios participantes da pesquisa.
Para garantir a ética e a confidencialidade do estudo, os estudantes foram convidados
a participar voluntariamente da pesquisa e a encaminhar seus histéricos académicos ex-
traidos do Sistema Integrado de Gestao de Atividades Académicas (SIGAA). Em todos os
casos, foi assegurado o anonimato dos participantes, sendo removidos ou substituidos por
identificadores genéricos quaisquer dados pessoais que pudessem permitir a identificacao
individual dos estudantes.
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Ap6s o recebimento dos histéricos, procedeu-se a extracdo das informagdes
académicas necessdrias a pesquisa, tais como notas finais, carga hordria das disciplinas,
periodo letivo cursado, polo académico e indicadores institucionais de desempenho. Esses
dados foram organizados de modo a possibilitar o calculo dos coeficientes de rendimento
e a realizacdo de anélises comparativas entre diferentes grupos de estudantes.

O processo de coleta adotado permitiu integrar informagdes de natureza distinta
socioecondmica e académica de forma ética, segura e alinhada aos objetivos do estudo.
Dessa maneira, foi possivel construir uma base de dados consistente e representativa, que
serviu de fundamento para as etapas posteriores de tratamento, andlise e desenvolvimento
do dashboard educacional.

4.2. Tratamento e orgaizacao dos dados

ApoOs a etapa de coleta, os dados socioecondmicos € académicos passaram por um pro-
cesso sistemadtico de tratamento, limpeza e organizacdo, realizado com o uso da lingua-
gem de programacao Python, principalmente por meio da biblioteca pandas, amplamente
utilizada para manipulacdo e andlise de dados tabulares.

Inicialmente, os conjuntos de dados provenientes do questiondrio socioecondmico
e dos histdricos académicos foram importados a partir de arquivos no formato CSV. Em
seguida, realizou-se a verificagdo de inconsisténcias, como registros duplicados, valores
ausentes e erros de preenchimento. Os dados incompletos ou inconsistentes foram tra-
tados por meio de remocao de registros invalidos ou padronizacdo de valores, quando
possivel, a fim de preservar a confiabilidade das anélises.

Também foi realizada a padronizacdo das varidveis, garantindo uniformidade nos
formatos dos dados, como categorias textuais, faixas de renda, identificacdo de po-
los académicos e periodos letivos. Varidveis categdricas foram organizadas de forma
consistente para permitir agrupamentos € comparacdes posteriores, enquanto varidveis
numéricas, como os coeficientes de rendimento (CRG e CRPL), foram convertidas para
formatos adequados a analise estatistica.

Outro procedimento importante foi a integracdo dos datasets, unificando as
informacdes socioecondmicas e académicas em uma tUnica base de dados, por meio de
chaves comuns, como identificacido do aluno e polo académico. Essa consolidacdo possi-
bilitou analisar, de forma integrada, o impacto das condi¢des socioecondmicas no desem-
penho académico.

Ap6s o tratamento, procedeu-se a sele¢do e organizacao das varidveis relevantes,
que sdo apresentadas na Tabela 1, a qual sintetiza os principais atributos utilizados no
dashboard. As varidveis foram agrupadas em categorias socioecondmicas, académicas e
indicadores adicionais, permitindo estruturar as analises de acordo com os objetivos do
estudo.

Esse processo de tratamento e organizagdo dos dados foi fundamental para assegu-
rar a qualidade das informacdes analisadas e para viabilizar a construcao de visualizagdes
confidveis no dashboard, reduzindo ruidos nos dados e garantindo maior precisdo na
interpretacdo dos resultados.



Tabela 3. Variaveis analisadas no dashboard

Categoria Variaveis analisadas | Descriciao
Renda familiar Faixa de renda mensal declarada pelos estudantes.
Tipo de moradia Se o aluno mora em casa prépria ou alugada.
Socioecondmicas | Situagdo financeira Indicag@o de dificuldade financeira ou propensdo a de-
sisténcia.
Cor/raca Varidvel para caracterizar o perfil social.
CRG Indicador global do desempenho ao longo do curso.
CRPL Indicador de desempenho por semestre ou ano letivo.
Académicas Periodo do curso Identificacdo do semestre atual ou cursado.
Polo académico Polo de oferta (Cametd, Oeiras, Limoeiro).
Indicadores Género Varidvel para comparar desempenhos médios.
adicionais Desisténcia Dados sobre inten¢do de abandono por motivos financei-
10S.

Fonte: Autor (2026).

4.3. Selecao das informacoes e definicao dos indicadores

A selecao das varidveis e a definicdo dos indicadores analisados neste estudo segui-
ram critérios tedricos, empiricos e institucionais, alinhados aos objetivos da pesquisa e
a literatura sobre Learning Analytics, desempenho académico e evasao no ensino superior.

Inicialmente, adotou-se como critério a relevancia das varidveis para explicar o
desempenho académico, conforme apontado por estudos que relacionam fatores socioe-
conOmicos a indicadores de rendimento e permanéncia estudantil (ARNOLD; PISTILLI,
2012; SCHWENDIMANN et al., 2017; CARDOSO et al., 2022). A literatura eviden-
cia que varidveis como renda familiar, condi¢cdes de moradia e vulnerabilidade financeira
estdo diretamente associadas ao risco de evasdo e a variagao do desempenho académico,
especialmente em contextos de instituicdes publicas e regides com maior desigualdade
socioecondmica.

As varidveis socioecondmicas foram selecionadas a partir do questiondrio apli-
cado aos estudantes, priorizando aquelas com maior recorréncia em estudos de Learning
Analytics e Minera¢do de Dados Educacionais. A varidvel renda familiar foi incluida
por ser amplamente utilizada como proxy de vulnerabilidade socioecondmica e por seu
impacto direto na permanéncia estudantil. O tipo de moradia foi considerado por refletir
o nivel de estabilidade residencial do estudante, fator frequentemente associado a difi-
culdades financeiras. A varidvel propensao a desisténcia por dificuldades financeiras foi
selecionada por representar um indicador direto de risco de evasdo, conforme discutido
em estudos sobre permanéncia e abandono no ensino superior.

No conjunto das varidveis académicas, priorizaram-se indicadores institucionais
consolidados, amplamente reconhecidos como medidas formais de desempenho. Nesse
sentido, foram selecionados o Coeficiente de Rendimento Geral (CRG) e o Coeficiente de
Rendimento Parcial por Periodo Letivo (CRPL), por serem indicadores oficiais utilizados
pela Universidade Federal do Para para avaliar o aproveitamento académico dos discentes.
Além disso, incluiram-se as variaveis periodo do curso, polo académico e género, com o



objetivo de possibilitar comparacdes entre grupos e verificar diferencas de desempenho,
conforme recomendado na literatura sobre andlises educacionais comparativas.

A defini¢do e o processamento dos indicadores seguiram rigorosamente as normas
institucionais para célculo do coeficiente de rendimento académico, conforme estabele-
cido na Instrucao Normativa n° 02/2008 - PROEG/UFPA.

De acordo com a normativa, o0 CRG € calculado através da média da equivaléncia
numérica dos conceitos obtidos, ponderada pelas respectivas cargas hordrias de todas as
atividades cursadas ao longo do percurso académico, conforme a Equacgéo 1:

» (VNC; x CH;)

CRG =

6]

em que VNC; representa o Valor Numérico do Conceito na disciplina i, C'H;
corresponde a carga horéria da disciplina e n € o nimero total de disciplinas cursadas
pelo estudante.

De forma analoga, o CRPL foi calculado considerando apenas as disciplinas cur-
sadas em um determinado periodo letivo, conforme a Equacgdo 2:

YL (VNC; x CHj)

CRPL = -

2)

em que VNC; representa o Valor Numérico do Conceito da disciplina j no
periodo analisado, C'H; corresponde a sua respectiva carga hordria e m € o nimero de
disciplinas cursadas naquele periodo especifico.

O processamento desses indicadores foi realizado em Python, utilizando a bibli-
oteca pandas para agregacao, filtragem e calculo das médias ponderadas. As operacdes
incluiram agrupamentos por aluno, periodo, polo e género, bem como a aplica¢do das
férmulas institucionais para garantir a fidelidade dos resultados aos critérios oficiais da
universidade, respeitando a escala de zero a dez e os critérios de arredondamento previs-
tos na norma. A partir desses indicadores, foi possivel construir métricas comparativas e
visualizagdes que permitiram identificar padroes de desempenho, diferengas entre grupos
e relacdes entre fatores socioecondmicos e rendimento académico, atendendo aos obje-
tivos analiticos do estudo e assegurando rigor metodoldgico e institucional as anélises
realizadas.

A integracdo dos dados foi realizada de forma programatica para unificar
informacdes fragmentadas em multiplos arquivos de diferentes polos e categorias. O
processo de preparacdo da base de dados ocorreu em trés etapas principais: primeira-
mente, os arquivos de mesma natureza foram consolidados em bases mestras por meio de
um agrupamento vertical. Em seguida, realizou-se o cruzamento dessas bases consolida-
das de desempenho académico com os dados socioecondmicos extraidos de formulérios.
Para garantir a integridade do pareamento entre as varidveis de renda, moradia e os indices
de aproveitamento escolar (CRG e CRPL) de cada estudante, utilizou-se como chave de
ligacdo um codigo identificador andnimo, preservando o sigilo das informag¢des durante
todo o processo.



4.4. Desenvolvimento do dashboard

Com os dados devidamente tratados e os indicadores definidos, procedeu-se ao desenvol-
vimento do dashboard interativo, utilizando o framework Streamlit, em conjunto com a
biblioteca pandas para manipulagdo dos dados e bibliotecas de visualiza¢do para geracao
dos graficos. A escolha do Streamlit justifica-se por sua capacidade de criar aplicacdes
interativas de forma simples, leve e acessivel, sem a necessidade de infraestrutura tec-
nolégica complexa, favorecendo a replicacdo da solu¢do em institui¢des publicas com
recursos limitados.

A definicao dos tipos de graficos utilizados no dashboard seguiu critérios de
adequacdo ao tipo de varidvel analisada, clareza visual e facilidade de interpretacao, con-
forme recomendacdes da literatura sobre visualiza¢dao de dados educacionais e Learning
Analytics (SCHWENDIMANN et al., 2017).

O desenvolvimento do sistema de visualizacdo de dados foi documentado e versi-
onado utilizando a plataforma GitHub. O cédigo-fonte completo, incluindo os scripts de
processamento e a estrutura do painel, encontra-se disponivel para consulta e reproducao
através do repositdrio: https://github.com/Edilson874/Dashboard

Os graficos de barras foram utilizados para comparar valores médios ou totais en-
tre categorias distintas, como CRG médio por polo, CRG médio por género e CRPL médio
por periodo letivo. Esse tipo de visualizacao é especialmente adequado para andlises com-
parativas, pois permite identificar diferencas e hierarquias entre grupos de forma direta e
intuitiva, facilitando a interpretacao por gestores e docentes.

Os graficos de pizza (ou gréficos de setores) foram empregados para represen-
tar a distribuicdo proporcional de varidveis categéricas, como faixas de renda familiar,
condicdes de moradia e proporcao de estudantes que relataram dificuldades financeiras
ou propensao a desisténcia. A utilizagc@o desse tipo de gréfico justifica-se pela sua capaci-
dade de evidenciar a participagdo relativa de cada categoria em relagdo ao todo, tornando
mais evidente o peso de determinados grupos socioecondmicos no conjunto analisado.

Os boxplots (diagramas de caixa) foram utilizados para analisar a dispersdo e a
variabilidade dos indicadores de desempenho académico, especialmente do CRG, em
fun¢do de varidveis como género, polo académico e situacdo financeira. Esse tipo de
grafico permite visualizar a mediana, os quartis e possiveis valores extremos (outliers),
sendo particularmente ttil para identificar desigualdades de desempenho entre grupos e
padrdes que nao seriam facilmente observados apenas por médias.

Os gréficos de linha ou de barras por periodo foram empregados para analisar a
evolucdo do CRPL ao longo dos periodos letivos, possibilitando identificar tendéncias de
melhoria ou queda no desempenho académico ao longo do curso. Essa visualizagdo é
fundamental para compreender o comportamento temporal do rendimento dos estudantes
e para detectar periodos criticos que possam demandar intervencdes institucionais.

Além disso, o dashboard incorpora filtros interativos, permitindo a segmentacao
dos dados por polo, género e periodo letivo. Esses recursos ampliam a flexibilidade da
andlise e possibilitam que diferentes usudrios explorem os dados conforme suas necessi-
dades especificas, reforcando o papel do dashboard como ferramenta de apoio a tomada
de decisdo.



Dessa forma, a combinagdo dos diferentes tipos de graficos no dashboard nao
foi aleatéria, mas fundamentada na natureza das varidveis analisadas e nos objetivos
do estudo, buscando tornar a analise dos dados socioeconOmicos € académicos mais
acessivel, interpretdvel e ttil para o contexto da gestdo académica.

4.5. Construcao da Interface

A interface do dashboard foi projetada sob o principio de design centrado no usuadrio,
com foco especial em gestores e educadores que possuem niveis variados de familiari-
dade com ferramentas de andlise de dados. O objetivo central foi garantir que a comple-
xidade técnica da mineracao de dados fosse abstraida por uma camada visual intuitiva,
permitindo que o usudrio focasse na interpretacdo das informagdes e ndo na operagao do
sistema.

Para alcancar essa usabilidade, o design foi estruturado em dois niveis de
percepgao:

* Visao Consolidada (Macro): Inicialmente, a interface exibe as informagdes ge-
rais do conjunto de dados coletados. Esta etapa é fundamental para fornecer um
panorama imediato e consolidado da situagdo académica e socioecondmica, per-
mitindo ao usudrio entender o cendrio geral da amostra antes de iniciar anélises
mais especificas.

¢ Filtragem Interativa (Micro): Para a exploracdo detalhada, foram implementados
filtros dindmicos na barra lateral. Esta funcionalidade permite que o usudrio altere
a perspectiva da visualizacdo, filtrando por polo, periodo ou género, proporcio-
nando uma visdo “micro”’dos dados. Essa abordagem permite o isolamento de
varidveis e a identificacdo de padrdes especificos em subgrupos da populagdo es-
tudada.

No que tange a representacao gréfica, a escolha de cada elemento visual nio foi
arbitrdria; cada grafico foi selecionado criteriosamente de acordo com a natureza do
dado a ser apresentado, visando maximizar a clareza. Optou-se por tipos de graficos que
facilitam a comparagdo direta de desempenho e a identificacio de tendéncias, evitando a
poluicdo visual e priorizando a legibilidade dos indicadores. Dessa forma, o dashboard
funciona nao apenas como uma ferramenta de visualiza¢do, mas como um suporte efetivo
para a tomada de decisdo baseada em evidéncias, mantendo a simplicidade operacional
necessdria para seu uso cotidiano na gestao académica.

4.6. Sobre o dashboard

O dashboard desenvolvido neste estudo foi concebido como uma ferramenta de Learning
Analytics voltada ao apoio a andlise e a tomada de decisdo no contexto académico, com
foco especifico na compreensao da relagao entre fatores socioecondmicos e desempenho
académico dos estudantes do curso de Bacharelado em Sistemas de Informacio da UFPA,
nos polos de Cametd, Oeiras e Limoeiro.

Todo o processo de construcao do dashboard foi orientado por uma abordagem sis-
tematica, iniciando-se na integracao de dados provenientes de diferentes fontes, incluindo
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Figura 2. Visao geral da interface do dashboard educacional desenvolvido. Fonte
Autor (2026).

informacdes socioeconOmicas coletadas por meio de questiondrio e dados académicos
extraidos dos registros institucionais dos alunos na plataforma SIGAA. Apds a etapa de
coleta, os dados passaram por procedimentos de tratamento, limpeza, padronizacdo e
consolidagdo em ambiente computacional, utilizando a linguagem Python e a biblioteca
pandas, garantindo a consisténcia e a confiabilidade das informag¢des apresentadas.

A defini¢ao dos indicadores exibidos no dashboard baseou-se tanto em critérios
institucionais quanto em evidéncias da literatura cientifica. Indicadores formais de de-
sempenho académico, como o Coeficiente de Rendimento Geral (CRG) e o Coeficiente
de Rendimento Parcial por Periodo Letivo (CRPL), foram calculados conforme as normas
institucionais da UFPA, assegurando aderéncia aos critérios oficiais de avaliacdo discente.
Esses indicadores foram integrados a varidveis socioecondmicas relevantes, como renda
familiar, tipo de moradia, género, polo académico e propensao a desisténcia por dificul-
dades financeiras, possibilitando andlises comparativas e exploratorias.

A interface do dashboard foi estruturada de forma a favorecer a navegacgao intuitiva
e a interpretacdo visual dos dados, sendo organizada em abas temdticas. A aba de Visdo
Geral apresenta indicadores consolidados e uma sintese dos principais resultados, permi-
tindo uma compreensao rdpida do cendrio académico. A aba de Perfil Socioecondmico
concentra visualizacOes relacionadas as condi¢cdes econdmicas e sociais dos estudantes,
evidenciando padrdes de vulnerabilidade e distribui¢do dos grupos analisados. J4 a aba
de Anadlise de Desempenho possibilita examinar o rendimento académico a partir de dife-
rentes perspectivas, como comparagdes entre polos, géneros e periodos letivos.

A escolha dos elementos visuais, graficos de barras, grificos de setores, boxplots
e graficos de evolugdo por periodo, foi realizada de maneira intencional, considerando a
natureza das varidveis e os objetivos analiticos do estudo. Esses recursos visuais permitem
identificar diferencas, tendéncias, dispersdes e possiveis desigualdades de desempenho
que dificilmente seriam percebidas por meio de tabelas ou relatérios estaticos.

Além disso, o dashboard incorpora filtros interativos, que possibilitam ao usuario
segmentar os dados por polo, género e periodo letivo. Essa funcionalidade amplia o



potencial analitico da ferramenta, permitindo que gestores, docentes e pesquisadores ex-
plorem cenarios especificos e identifiquem grupos em situacdo de maior vulnerabilidade
académica ou socioecondmica.

Do ponto de vista pratico, o dashboard se configura como um instrumento de apoio
a gestdo académica, ao fornecer informacdes consolidadas, atualizdveis e visualmente
acessiveis. A ferramenta possibilita a identificacdo de padrdes associados ao risco de
evasdo, ao baixo desempenho e as desigualdades entre polos, subsidiando a formulagdo
de politicas institucionais mais assertivas, especialmente no que se refere a programas de
assisténcia e permanéncia estudantil.

Por fim, destaca-se que o dashboard foi desenvolvido com tecnologias abertas e
amplamente difundidas, como Python e Streamlit, o que reduz custos de implementacao e
facilita sua adaptacao e replicacdo em outros cursos, campi ou institui¢des publicas. Dessa
forma, a soluc@o proposta nao apenas atende aos objetivos especificos deste estudo, mas
também contribui como um modelo aplicavel de integraciao entre dados educacionais e
ferramentas de andlise visual, fortalecendo préticas de tomada de decisdo baseadas em
dados no ensino superior.

5. Resultados

A partir do dashboard desenvolvido, foi possivel realizar uma andlise detalhada dos da-
dos socioecondmicos e académicos dos alunos, permitindo identificar padroes e relacdes
entre renda familiar, desempenho académico e outros fatores. As principais observagoes
incluem:

Renda média mensal dos alunos: Foi possivel avaliar a distribui¢do da renda fa-
miliar, identificando o impacto da renda no desempenho académico.

Distribuicdo de Renda Familiar

"
-
o
=
=
o
=
o

Até 1 saldrio minimo 3 a 5 salarios minimas 1 a3 saldrios minimos

Figura 3. Grafico de distribuicao de renda familiar. Fonte: Autor (2026).

CRPL médio por polo: O Coeficiente de Rendimento por preiodo letivo (CRPL)
foi analisado por polo, destacando quais polos apresentam desempenho médio mais ele-
vado e permitindo comparacdes entre unidades.



Evolugdo do CRPL Médio

Figura 4. Grafico de distribuicao de CRPL. Fonte: Autor (2026).

Diferenca de desempenho por género: Observou-se qual género apresenta maior
CRG médio, além de identificar padroes de propensdo a desisténcia ou evasao do curso.

CRG por Género

Masculing Farnining

Género

Figura 5. Grafico de distribuicao de CRG por género. Fonte: Autor (2026).

Propensdo a desisténcia por dificuldade financeira: Identificou-se a parcela de
alunos que considerou desistir do curso devido a dificuldades financeiras, fornecendo
insights importantes sobre os fatores de evasao e vulnerabilidades econdmicas.



Pensou em Desistir por Dificuldade Financeira

Pensou em desistir

Figura 6. Grafico de propensao de desisténcia por dificuldades financeiras.
Fonte: Autor (2026).

Habitacdo dos alunos: Analisou-se a porcentagem de alunos que residem em
imoveis alugados, considerando dados gerais, por periodo, género e polo, permitindo
entender o contexto socioecondomico dos estudantes.

Condigoes de Moradia

M casapropria
Aluguel

Figura 7. Grafico de condicoes de moradia. Fonte: Autor (2026).

PP1 — Diferencas de desempenho entre polos

A anélise do CRPL médio por polo revelou variagdes significativas entre Cameta,
Oeiras e Limoeiro. Os polos apresentaram diferengas consistentes nos indicadores de de-
sempenho, com alguns apresentando médias superiores em determinados periodos. Dessa



forma, a pergunta PP1 foi confirmada, demonstrando que o desempenho académico nao
¢ uniforme entre as unidades analisadas.

Habitacdo dos alunos: Analisou-se a porcentagem de alunos que residem em
imoveis alugados, considerando dados gerais, por periodo, género e polo, permitindo
entender o contexto socioecondmico dos estudantes.

PP2 — Diferencas de desempenho por género

Os resultados referentes ao CRG por género mostraram diferencas no desempenho
médio entre homens e mulheres. Embora as variagdes nao sejam extremas, elas indicam
tendéncia sistemética entre os grupos. Assim, a pergunta PP2 foi parcialmente confir-
mada, uma vez que existe diferenca observavel, mas a magnitude depende do periodo e
do polo analisado.

Periodos e polos com maior CRPL médio: Foram destacados os periodos e polos
com melhor desempenho médio, fornecendo informagdes para possiveis acoes de suporte
académico.

PP3 — Desisténcia por dificuldade financeira e desempenho académico A anélise
dos dados referentes a variavel “pensou em desistir por dificuldades financeiras” permitiu
comparar o CRG médio entre dois grupos: estudantes que consideraram a desisténcia
e aqueles que ndo relataram essa inten¢do. Os resultados apresentados no dashboard
indicam que os alunos que pensaram em desistir devido a questdes financeiras apresentam
CRG médio inferior em relac@o aos estudantes que ndo manifestaram essa intencao.

6. Discussao dos resultados

6.1. Desempenho e vulnerabilidade socioeconomica (PP1 e PP3)

A andlise das variacdes de desempenho entre os polos (PP1) e a correlagio entre intenc¢ao
de desisténcia e CRG (PP3) evidenciam que o desempenho académico ndo € um fendmeno
puramente pedagdgico, mas um reflexo das condi¢des socioecondmicas e do contexto re-
gional. O fato de os polos apresentarem médias de CRPL desiguais sugere que fatores
extrinsecos ao ambiente de sala de aula como infraestrutura local e custo de vida impac-
tam a retencgao.

Estes achados dialogam diretamente com a literatura sobre permanéncia estudan-
til. Ao observar que alunos com dificuldades financeiras possuem CRG inferior, valida-se
a premissa de que a vulnerabilidade econdmica atua como um “’ruido”’cognitivo, limitando
o foco do estudante no processo de aprendizagem (SCHWENDIMANN et al., 2017). Di-
ferente de estudos que apontam o desempenho apenas como fruto de métodos de estudo,
aqui fica claro que o suporte institucional € mandatorio para equilibrar essa balanca.



6.2. A variavel género no desempenho académico (PP2)

A confirmacdo parcial da PP2 indica que, embora o género ndo seja um determinante
absoluto, existem tendéncias sistematicas de desempenho. Esta variacdo sugere que
o ambiente educacional analisado n3o é neutro em relacdo as experi€ncias vividas
pelos estudantes. A literatura sobre Learning Analytics aponta que dashboards de
acompanhamento devem ser sensiveis a essas nuances para evitar que politicas de suporte
”genéricas”falhem ao tentar enderecar as necessidades especificas de diferentes grupos
(BECERRA et al., 2022). O sistema desenvolvido permite, portanto, que gestores
identifiquem essas distor¢des com maior agilidade, permitindo uma intervencao proativa
antes que a lacuna de desempenho se torne um hiato insuperavel.

7. Conclusao

Este trabalho teve como objetivo analisar a influéncia de varidveis socioeconémicas no de-
sempenho académico dos estudantes do curso de Bacharelado em Sistemas de Informacao
da Universidade Federal do Pard, considerando os polos de Cametd, Oeiras e Limo-
eiro. Para isso, foi desenvolvido um dashboard educacional interativo, fundamentado
nos principios de Learning Analytics, que integrou dados socioecondmicos e académicos
provenientes de fontes institucionais e de questiondrio aplicado aos discentes.

A partir da metodologia adotada, foi possivel consolidar diferentes conjuntos de
dados, realizar seu tratamento e organizacdo em ambiente computacional e aplicar in-
dicadores institucionais reconhecidos, como o Coeficiente de Rendimento Geral (CRG)
e o Coeficiente de Rendimento Parcial por Periodo Letivo (CRPL). A utilizacao desses
indicadores, calculados conforme as normas institucionais da UFPA, conferiu rigor me-
todoldgico as andlises e assegurou a confiabilidade dos resultados apresentados.

Os resultados obtidos por meio do dashboard evidenciaram que o desempenho
académico dos estudantes nao € homogéneo entre os polos analisados, confirmando a per-
gunta PP1. As diferencas observadas sugerem que fatores estruturais, regionais e socioe-
condmicos exercem influéncia sobre o rendimento académico, reforcando a importancia
de andlises contextualizadas e regionalizadas no ensino superior publico.

Em relacdo a pergunta PP2, verificou-se a existéncia de diferencas no desempenho
médio entre géneros, embora tais diferencas nio se apresentem de forma isolada como
fator determinante. Os achados indicam que o género, quando analisado em conjunto
com outras varidveis, especialmente as socioecondmicas, contribui para a compreensao
do desempenho académico, mas nao deve ser interpretado de maneira independente.

A pergunta PP3 foi confirmada de forma mais consistente, revelando que estudan-
tes que relataram ter considerado a desisténcia do curso devido a dificuldades financeiras
apresentaram, em média, coeficientes de rendimento inferiores. Esse resultado reforca
evidéncias ja apontadas na literatura de que a vulnerabilidade socioecondmica consti-
tui um dos principais fatores associados ao baixo desempenho académico e ao risco de
evasao no ensino superior, especialmente em instituicdes publicas localizadas em regides
com maiores desigualdades sociais.

Nesse contexto, o dashboard desenvolvido mostrou-se uma ferramenta de apoio
no processo de andlise de dados educacionais, ao permitir a visualizacdo integrada de



indicadores académicos e socioecondmicos. A abordagem adotada priorizou a andlise
exploratoria e a interpretacao visual dos dados, facilitando o acesso as informagdes por
gestores, docentes e demais atores institucionais, mesmo sem conhecimento avangado em
ciéncia de dados.

Como contribuicdo pratica, este estudo demonstra que € possivel desenvolver
solucdes de Learning Analytics utilizando tecnologias acessiveis, como Python, pan-
das e Streamlit, sem a necessidade de infraestrutura computacional complexa. Essa ca-
racteristica amplia o potencial de replicacdo da ferramenta em outros cursos, campi e
instituicdes publicas, contribuindo para o fortalecimento de politicas institucionais base-
adas em evidéncias.

Entre as limitacdes do estudo, destaca-se a dependéncia de dados autodeclara-
dos no questiondrio socioecondmico, 0s quais podem estar sujeitos a vieses de resposta.
Além disso, a andlise concentrou-se em um dnico curso, 0 que restringe a generalizacao
dos resultados. Como trabalhos futuros, sugere-se a ampliagao do dashboard para outros
cursos e areas do conhecimento, bem como a incorporacdo de modelos analiticos mais
avancados, como técnicas de aprendizado de maquina, que possibilitem a identificagdo
precoce de estudantes em risco de evasao.

Embora este estudo tenha demonstrado a eficicia da integracdo de dados soci-
oecondmicos e académicos para subsidiar a gestdo escolar, reconhecem-se limitacoes
que abrem espago para desenvolvimentos futuros. A dimensdo da amostra, embora re-
presentativa para o escopo regional, pode ser ampliada para aumentar a robustez das
andlises estatisticas. Paralelamente, observa-se a necessidade de investigar a receptivi-
dade institucional e o engajamento dos gestores quanto a adogdo sistemdtica de préticas
de Learning Analytics. Contudo, os resultados obtidos evidenciam que a consolidagdo
de informagdes processo frequentemente negligenciado no cotidiano académico possui
um potencial transformador inegédvel, sendo uma ferramenta estratégica capaz de elevar a
qualidade do ensino e proporcionar uma tomada de decisdo fundamentada em evidéncias.

Conclui-se, portanto, que o desempenho académico dos estudantes da UFPA nos
polos analisados estd intrinsecamente relacionado as suas condicdes socioecondmicas,
evidenciando que a permanéncia e o sucesso no ensino superior vao além do esforco
individual. Nesse sentido, o uso de ferramentas de analise de dados e dashboards edu-
cacionais emerge como um recurso estratégico para diagnosticar desigualdades, orientar
intervencoes institucionais e promover uma educacao superior mais equitativa e orientada
por dados.
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A. Questionario de Coleta de Dados

Neste apéndice, apresenta-se o questiondrio estruturado utilizado para a coleta de dados
socioecondmicos dos discentes, conforme descrito na se¢ao de Metodologia.

1. Matricula

2. Qual sua idade? () Menos de 18 anos
() 18 a 20 anos
()21 a25 anos
() Mais de 26 anos

3. Qual seu género ? () Masculino
() Feminino
() Outro
() Prefiro ndo responder

4. Qual a sua cor? () Branco
() Preto
() Pardo
() Outro

5. Qual nivel de escolaridade da sua mae ? () Nenhuma
() Ensino fundamental
() Ensino médio
() Ensino superior
() Pos-graduacao

6. Qual nivel de escolaridade do seu pai () Nenhum
() Ensino fundamental
() Ensino médio
() Ensino superior
() Pos-graduacao

7. Qual tipo de escola vocé frequentou no ensino médio ? () Publica
() Privada
() Privada com bolsa
() Técnica

8. Qual a renda familiar mensal total no periodo 2024.1? () Até 1 salario minimo
() 1 a 3 salarios minimos
() 3 a 5 salarios minimos
() Acima de 10 salarios minimos

9. Onde vocé morava no periodo 2024.1 ? (') Casa propria
() Aluguel
() Casa do estudante (ou outro local financiado pelo governo)



10. Quantas pessoas moravam na sua residéncia no periodo 2024.1?7 ()l a2
()3a4
() 5 ou mais

11. Como voceé se desloca para a universidade no periodo 2024.1? () Transporte
publico (6nibus, van similares)
() Veiculo préprio
() Bicicleta/Andando

12. Voceé tinha acesso a internet onde voc€ morava no periodo 2024.1? () Sim
() Nao

13. No periodo 2024.1 vocé tinha computador préprio para estudar? () Sim
() Nao

14. Voceé trabalhava no periodo 2024.1? (') Sim, estdgio remunerado
() Sim, trabalho formal (CLT)
() Sim, trabalho informal
() Nao

15. Quantas horas vocé trabalhava no periodo 2024.1 ? () Nao trabalhava no
periodo
() Até 20 horas/semana
() De 20 a 40 horas/semana
() Mais de 40 horas/semana

16. Seu trabalho interferia no seu desempenho académico no periodo 2024.1? ()
Nao
() Sim, um pouco
() Sim, bastante

17. Vocé recebeu auxilio financeiro da universidade no periodo 2024.1? () Sim
() Nao

18. Vocé ja pensou em desistir da universidade no periodo 2024.1 por dificuldades
financeiras ? () Sim
() Nao
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